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Resumen

Existe un creciente interés por contar con estadisticas sobre diversos grupos de la poblacion con un alto nivel
de desagregacidon geografica, que generalmente excede la capacidad de las encuestas de hogares para
proveer informacion representativa a dichos niveles. La estimacion en areas pequefias (SAE, por sus siglas en
inglés) es un conjunto de técnicas estadisticas que permiten la estimacion de parametros a nivel subnacional
y que buscan mejorar la calidad de las estimaciones directas basadas en encuestas de hogares cuando la
desagregacion no alcanza los criterios de calidad adecuados para su publicacion.

Este documento presenta la metodologia y los resultados de la aplicacion de un modelo de estimacion
de areas pequefias a nivel de unidad con errores anidados y factores de expansion para la estimacion de
indicadores de pobreza a nivel provincial en el Pert, comunal en Chile y municipal en Colombia. Al utilizar los
censos de poblacion como fuente de informacion auxiliar, el modelo permite mejorar la precision de los
indicadores de interés en areas geograficas donde las encuestas no alcanzan la representatividad adecuada.
La precision se evalia mediante el célculo de los errores cuadrados medios para cada modelo de estimacion
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